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1.2 Docente
a)  Apellidos y Nombres
b)  Condicién y Categoria
C) Especialidad

1.3 Ambiente donde se realizo el aprendizaje

a)aula 302, laboratorio 1

Il. SUMILLA

SILABO

INGENIERIA ESTADISTICA E INFORMATICA
INGENIERIA ESTADISTICA E INFORMATICA
CARRERA PURA

TECNOLOGIAS EMERGENTES
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EST332 - TALLER DE ESTADISTICA, EST328 - CIENCIA DE DATOS Il
04h tedricas, 02h practicas, Total 06 horas
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Del 25 de Agosto al 19 de Diciembre del 2025 (17 semanas)
Estudios de especialidad

Tebrico-practico

CARPIO VARGAS EDGAR ELOY
nombrado, DE
ING.ESTADISTICO

El curso de Tecnologias Emergentes corresponde al area de estudios de especialidad y es de caracter teérico-practica. Su propdsito es
presentar al estudiante las tecnologias avanzadas que se estan desarrollando para el analisis de datos. Comprende las siguientes

unidades:

Analitica predictiva. Mineria de datos para las redes sociales y de datos de la web.

Mineria de datos con multiagentes, de datos distribuida, de datos espaciales y Bioinformatica

lll. PERFIL DEL EGRESADO EN RELACION AL CURSO

Construye y analiza modelos estadisticos y/o algoritmos computacionales para la toma de mejores decisiones en condiciones de
incertidumbre, para el desarrollo de la region y el pais, asumiendo una actitud cientifica y ética, utilizando técnicas estadisticas y/o

informaticas referidas a la ciencia de datos

IV. LOGRO DE APRENDIZAJE DEL CURSO

Construye modelos de regresion y clasificacion utilizando técnicas learning.

V. TRATAMIENTO DE UNIDADES DIDACTICAS

UNIDAD 1 UNIDAD 1
LOGROS DE APRENDIZAJE DE LA UNIDAD
Las tecnologias avanzadas de analisis de datos son usadas para obtener modelos predictivos usando mineria de datos
TIEMPO DE DESARROLLO Del 25 de Agosto al 20 de Octubre del 2025 (Total 48 horas)
HORAS DE ENSENANZA 02
VIRTUAL/UNIDAD
SEMANAS CRITERIOS DE DESEMPENO CONOCIMIENTOS
Semana 1 |Conoce la analitica predictiva para mineria de datos Analitica predictiva para mineria de datos
s Resuelve casos de estudio relacionados a modelo lineal Regresion lineal multiple con machine learning para mineria
emana 2 . )
usando técnicas learning de datos
Semana 3 |Mejora procedimientos del uso de regresién lineal multiple Retroalimentacion
Semana 4 Resuelve casos de estudio relacionados a arboles de Arboles de regresién con técnicas machine learning para
regresion con técnicas learning mineria de datos.
Mejora procedimientos de uso de arboles de regresién con . .
Semana 5 ; . Retroalimentacién
machine learning
Resuelve casos de estudio relacionados a maquinas de Maquinas de soporte de vectores con machine learnig para
Semana 6 ; : S
soporte de vectores con machine larning. mineria de datos.
Mejora procedimientos de uso de maquinas de soporte de Miner[a de datos para redes sociales, mineria de la web,
Semana7 | ores mineria de textos.
Retroalimentacion




Introduccién a redes neuronales para prediccion.
Semana 8 |Resuelve casos de estudio relacionados a redes neuronales
retroalimentacion

PORCENTAJE DE AVANCE ACADEMICO DE LA UNIDAD: 50%

* El docente debera programar “actividades de retroalimentacion” los cuales se desarrollaran a lo largo de cada unidad didactica con el
fin de asegurar los adecuados aprendizajes de los estudiantes.

UNIDAD 2 UNIDAD 2

LOGROS DE APRENDIZAJE DE LA UNIDAD
Las tecnologias avanzadas de andlisis de datos son usadas para obtener modelos predictivos

TIEMPO DE DESARROLLO Del 20 de Octubre al 19 de Diciembre del 2025 (Total 54 horas)
HORAS DE ENSENANZA

VIRTUAL/UNIDAD 02
SEMANAS CRITERIOS DE DESEMPENO CONOCIMIENTOS
Semana 9 Resuelve casos de estudio relacionados a modelo de egresién Iogl’stica simple y ml]ltiple con machine Iearning

regresion logistica simple y multiple

Resuelve casos de estudio referidos a regresion logistica

Semana 10 | . e Retroalimentacion
simple y multiple
Resuelve casos de estudio relacionados a arboles de e . .
Semana 11 s Arboles de clasificacién con machine learning
clasificacion
Semana 12 [Mejora procedimientos del uso de arboles de clasificacion Retroalimentacion
Semana 13 |Mejora procedimientos del uso MSV Maquina de soporte de vectores para clasificacion.
Semana 14 |Mejora procedimientos de uso de MSV Retroalimentacion
Semana 15 Res_u_e Ive_ casos et Boosting, Bagging, Adabost para mineria de datos
clasificacion
Semana 16 |Mejora procedimientos Retroalimentacion

Mineria de datos con multiagentes, de datos distribuidos y

Semana 17 |Desarrolla ejercicios propuestos ) - - . .
espaciales, bioinformatica. Bioinformatica

PORCENTAJE DE AVANCE ACADEMICO DE LA UNIDAD: 50%

* El docente debera programar “actividades de retroalimentacién” los cuales se desarrollaran a lo largo de cada unidad didactica con el
fin de asegurar los adecuados aprendizajes de los estudiantes.

VI. ESTRATEGIAS METODOLOGICAS

6.1 De Ensefanza
Ejemplificacion: se hara uso durante las sesiones y ejecucién de actividades especificas
6.2 De Aprendizaje
Elaboracion: mediante el andlisis y reflexion de casos estudiados

6.3 De Investigacion Formativa

Analisis critico: para ampliar sus conocimientos y sembrar el espiritu de investigacion, recopilan informacién para
exponer trabajos aplicados. Exponen en pequefios grupos.

Manejo bibliografico
6.4 De Responsabilidad Social Universitaria
Realiza asesoramiento de tesis
Valorar la importancia de la creatividad en la formacién profesional

6.5 De Ensenanza Virtual
uso de aulas virtuales

VII. MEDIOS Y MATERIALES DIDACTICOS




- Auditivo:

De acceso personal: voz humana

De comunicacion: Entre docentes y estudiantes

- De acceso directo: Video conferencia, aula virtual.

VIIl. EVALUACION DEL APRENDIZAJE

8.1 Logro de aprendizaje, evidencias de desempeiio, ponderacion, técnicas e instrumentos de evaluacion.

EVIDENCIAS DESEMPENO:

PONDERACION

predictivos

Prueba escrita Evidencia 4.
Retroalimentacion

UNIDAD| LOGROS DE APRENDIZAJE De accion, objeto o producto (%) (Obligatorio en | TECNICAS | INSTRUMENTOS
base a 100%)
Las tecnologias avanzadas de |Evidencial. Reporte de hallazgos de Ilzlljtbarig: Cgtrzjce);valuar
andlisis de datos son usadas casos de estudio Evidencia 2. Ob i pe
x . ; . o servacion (el portafolio Prueba
1 para obtener modelos presentacion de portafolio Evidencia 3. 50% . .
- L . - . Examen escrita. Rubrica para
predictivos usando mineria de |Prueba escrita Evidencia 4. evaluar la
datos Retroalimentacion retroalimentacion
. . Lista de cotejo
Las tecnologias avanzadas de Evidencial. Reporte d e ha_llazgos de Rubrica para evaluar
analisis de datos son usadas | 2508 de estudio Evidencia 2. Observacién|el portafolio Prueba
2 presentacion de portafolio Evidencia 3. 50% PO .
para obtener modelos examen escrita. Rubrica para

evaluar la
retroalimentacion

8.2 Evidencias de aprendizaje del semestre académico.

EVIDENCIAS: FECHA DE
LOGRO DE APRENDIZAJE DEL CURSO ACCION, OBJETO o PRODUCTO PRESENTACION
Construye modelos de regresién y clasificacion ) )
utilizando técnicas learning. Portafolio de casos de estudio semana 17

« Evidencias que deben ser socializados con la comunidad como parte de la responsabilidad social universitaria. Por la emergencia
sanitaria podria optarse por la difusion via pagina web y redes sociales.

8.3 Calificacion

La férmula para la obtencion del promedio final del curso es la siguiente:

Promedio Final =

Donde:
IUPP : Primero unidad promedio parcial
IITUPP : Segundo unidad promedio parcial

(50%)IUPP+(50%)IUPP

La férmula para la obtencion del promedio parcial de cada unidad didactica es la siguiente:

promedio por unidad: (20%*LA1+20%*LA2+40%LA3+20%LA4)/100%

LA1 = Logro de aprendizaje 1.
LA2 = Logro de aprendizaje 2.

LAS = Logro de aprendizaje n.

LA4 = Logro de aprendizaje n.

Promedio final = (IUPP+IIUPP)/2

IX. FUENTES DE INFORMACION

9.1 Bibliograficas
Basica
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Complementarias
Digital education review, (27), 138-153. Qian, Z. H., & Wang, Y. J. (2012).

loT technology and application. Acta Electronica Sinica, 40(5), 1023-1029.
Electronicas

https://cienciadedatos.net/
IA: claude, CHATGTP, GEMINI Al

Produccion intelectual del docente relacionado con el curso
copias y scripts del docente

Puno, Diciembre del 2025


https://cienciadedatos.net/
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